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หัวขอที่นําเสนอหัวขอที่นําเสนอ

ที่มาของปญหา ที่มาของปญหา ((BackgroundBackground))

พื้นฐานของระบบการกรองเว็บ พื้นฐานของระบบการกรองเว็บ ((WebWeb FilteringFiltering))

งานวิจัยที่เกี่ยวของ งานวิจัยที่เกี่ยวของ ((Related WorkRelated Work))

กระบวนการทํางานวิจัย กระบวนการทํางานวิจัย ((ResearchResearch MethodologyMethodology))

ชุดขอมูลทดสอบและผลการวิจัยชุดขอมูลทดสอบและผลการวิจัย

สรุปการวิจัย สรุปการวิจัย ((ConclusionConclusion))
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ที่มาของปญหา ที่มาของปญหา ((BackgroundBackground))

เนื่องจากจํานวนเว็บอนาจารไดเพิ่มขึ้นอยางมาก ดังนั้นการคนหาเครื่เนื่องจากจํานวนเว็บอนาจารไดเพิ่มขึ้นอยางมาก ดังนั้นการคนหาเครื่ององ
มือสําหรับปองกันผูคนจากเว็บที่ไมเหมาะสมดังกลาวจึงไดรับความสนมือสําหรับปองกันผูคนจากเว็บที่ไมเหมาะสมดังกลาวจึงไดรับความสนใจใจ
มากขึ้น มากขึ้น 

โดยทั่วไปแลวเทคนิคการกรองเว็บ โดยทั่วไปแลวเทคนิคการกรองเว็บ ((Web FilteringWeb Filtering) ) เปนเครื่องมือที่เปนเครื่องมือที่
สําคัญที่สามารถควบคุมสารสนเทศบนเว็บได สําคัญที่สามารถควบคุมสารสนเทศบนเว็บได 

การประยุกตใชงานของเทคนิคการกรองเว็บสามารถแบงไดเปน การประยุกตใชงานของเทคนิคการกรองเว็บสามารถแบงไดเปน 2 2 วิธีคือ วิธีคือ 
เทคนิคการกรองเว็บโดยอาศัยเมตะเทคนิคการกรองเว็บโดยอาศัยเมตะดาตาดาตา ((MetadataMetadata) ) และ เทคนิคการและ เทคนิคการ
กรองเว็บโดยอาศัยเนื้อหาของเว็บ กรองเว็บโดยอาศัยเนื้อหาของเว็บ ((ContentContent))

งานวิจัยนี้ไดนําเสนอการกรองเว็บบนพื้นฐานของ งานวิจัยนี้ไดนําเสนอการกรองเว็บบนพื้นฐานของ Content  Content  โดยอาศัยโดยอาศัย
ขอความที่ปรากฏบนหนาเว็บเปนปจจัยสําคัญในการสรางโมเดลเพื่อการขอความที่ปรากฏบนหนาเว็บเปนปจจัยสําคัญในการสรางโมเดลเพื่อการ
กรองเว็บอนาจาร แบบอัตโนมัติกรองเว็บอนาจาร แบบอัตโนมัติ
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พื้นฐานของระบบการกรองเว็บ พื้นฐานของระบบการกรองเว็บ ((WebWeb FilteringFiltering))

โดยทั่วไประบบการกรองเว็บจะแบงออกเปน โดยทั่วไประบบการกรองเว็บจะแบงออกเปน 2 2 ลักษณะคือลักษณะคือ

11. . Metadata basedMetadata based  เปนระบบการกรองเว็บโดยอาศัยขอมูลหรือสาร  เปนระบบการกรองเว็บโดยอาศัยขอมูลหรือสาร
สนเทศจากภายนอกหนาเว็บ  เชนสนเทศจากภายนอกหนาเว็บ  เชน

-- การใชขอมูลของผูสรางเว็บ การใชขอมูลของผูสรางเว็บ ((AuthorAuthor) ) 
-- ลิงค ลิงค ((LinkLink) ) 
-- URLURL ระหวางเอกสารหรือหนาเว็บ  ระหวางเอกสารหรือหนาเว็บ 
-- IP AddressIP Address

22. . Content BasedContent Based เปนระบบการกรองเว็บที่จะใชสารสนเทศบนหนา เปนระบบการกรองเว็บที่จะใชสารสนเทศบนหนา
เว็บ เชน ขอความ รูปภาพ เปนสวนสําคัญในการสรางโมเดลหรือตัวเว็บ เชน ขอความ รูปภาพ เปนสวนสําคัญในการสรางโมเดลหรือตัว
กรอง กรอง ((FilterFilter) ) ตัวอยางระบบที่ใชการกรองแบบเนื้อหา เชนตัวอยางระบบที่ใชการกรองแบบเนื้อหา เชน

-- KeywordKeyword
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งานวิจัยที่เกี่ยวของงานวิจัยที่เกี่ยวของ

โครงการ โครงการ NetProjectNetProject ((20012001) ) ไดประเมินประสิทธิภาพของระบบกรองไดประเมินประสิทธิภาพของระบบกรอง
เว็บไซตในเชิงพาณิชยที่มีใชอยูในปจจุบัน โดยใช  เว็บไซตในเชิงพาณิชยที่มีใชอยูในปจจุบัน โดยใช  22,,794 794 URLsURLs ที่มี  ที่มี 
PornoPornorrgraphicgraphic contentcontent และ  และ 11,,655 655 URLsURLs ที่เปน  ที่เปน NormalNormal contentcontent

ตารางที่ ตารางที่ 11 แสดงตัวอยางความถูกตองแมนยําบางตัวอยางของระบบกรองแสดงตัวอยางความถูกตองแมนยําบางตัวอยางของระบบกรอง
เว็บไซตในเชิงพาณิชยที่มีใชอยูในปจจุบันภายใตโครงการ เว็บไซตในเชิงพาณิชยที่มีใชอยูในปจจุบันภายใตโครงการ NetProjectNetProject

PP. . YY. . LeeLee, S, S. . CC. . HuiHui, A, A. . CheukCheuk andand MM. . FongFong.. ““NeuralNeural NetworksNetworks
forfor WebWeb ContentContent FilteringFiltering””. . IEEEIEEE IntelligentIntelligent SystemsSystems.. 20022002..

RR. . DuDu, R, R. . SafaviSafavi--NainiNaini and Wand W. . SusiloSusilo. . ““Web Filtering Using Text Web Filtering Using Text 
ClassificationClassification””.. The The 1111th IEEE Intth IEEE Int. . ConfConf. . on Network on Network ((ICON ICON 
20032003)), pp, pp. . 325 325 -- 330330, , 20032003..
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ตารางที่ ตารางที่ 1 1 การประเมินประสิทธิภาพของระบบกลั่นกรองเว็บไซตในเชิง การประเมินประสิทธิภาพของระบบกลั่นกรองเว็บไซตในเชิง 
    พาณิชยที่มีใชอยูในปจจุบันโดยโครงการ     พาณิชยที่มีใชอยูในปจจุบันโดยโครงการ NetProjectNetProject
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กระบวนการวิจัยกระบวนการวิจัย
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 การตัดคํา คือ การแบงตัวอักขระจากขอความ (String) เพื่อหาขอบเขต
ของแตละหนวยคํา(Morpheme)

 การตัดคําขอความภาษาอังกฤษจะงายกวาการตัดตําขอความภาษาไทย 
โดยจะใชชองวางคั่นในการแยกคํา แตสําหรับภาษาไทย สวนใหญแลวจะมี
การเขียนในลักษณะที่ติดกันโดยไมมีการใชเครื่องหมายวรรคตอนใดมาคั่น 

 การตัดคําขอความภาษาไทยในงานวิจัยฉบับนี้ไดใชการตัดคําแบบ
พจนานุกรมโดยวิธีการเทียบคําที่ยาวที่สุด (Longest matching) ตัวอยาง

 กอนการนําไปหาน้ําหนักคําจะตัด Stop words กอน

การตัดคํา การตัดคํา ((Word SegmentationWord Segmentation))



นักวิทยาศาสตรสหรัฐฯบอกเตือนมนุษยโลกอยางนาเสียวสันหลังวา โลกกําลังกาว
ไปสูอวสานแลว ดีแตวา กวาชีวิตจะมลายสูญสิ้นหมด มันจะยังอยูอีกนานถึง 500 
ลานป

นัก / วิทยาศาสตร / สหรัฐ / ฯ / บอก / เตือน / มนุษย / โลก / อยาง / นา / 
เสียว / สันหลัง / วา / โลก / กําลัง / กาว / ไป / สู / อวสาน / แลว / ดี / แตวา 
/ กวา / ชีวิต / จะ / มลาย / สูญ / สิ้น / หมด / มัน / จะ / ยัง / อยู / อีก / นาน 
/ ถึง / 500 / ลาน / ป 

Word Segmentation for Thai Text

ตัวอยางการตัดคําในภาษาไทยแบบอิงพจนานุกรมตัวอยางการตัดคําในภาษาไทยแบบอิงพจนานุกรม
ดวยการเทียบคําที่ยาวที่สุดดวยการเทียบคําที่ยาวที่สุด



นําคําที่ตัดทุกคํามาหาความถี่ (Term Frequency :TF )   

 สมการหาความถี่และน้ําหนักคํา

TF –IDF =TF х IDFTF –IDF =TF х IDF

โดย |D | คือ จํานวนเอกสารทั้งหมด 
DF คือ จํานวนเอกสารที่มีคํานั้น ๆ ปรากฏอยู 
IDF คือ สวนกลับของเอกสาร ซึ่งหาไดจาก 

IDF = 1 + log (|D | + DF ) 

การหาความถี่และน้ําหนักของคํา การหาความถี่และน้ําหนักของคํา 
((Term Frequency and WeightTerm Frequency and Weight))



ตัวอยางการหาความถี่และน้ําหนักของคําตัวอยางการหาความถี่และน้ําหนักของคํา
Term Frequency and WeightTerm Frequency and Weight

4.2284.2282.1142.1142222มนุษย
4.2284.2282.1142.1142222เตือน
4.2284.2282.1142.1142222บอก
4.2284.2282.1142.1142222สหรัฐ
4.2284.2282.1142.1142222วิทยาศาสตร
5.8635.8631.9541.9543333นัก

TFTF--IDFIDFIDFIDFDFDFTFTFWordWord

เปนความถี่ของคํา
วา “นัก” ที่ปรากฏ
ในทุกเอกสาร

จํานวนเอกสารที่มี
คําวา “นัก”
ปรากฏ

IDF = 1 + log (|D|/DF)
= 1 + log (27/3)
= 1.954

TF-IDF = TF x IDF
= 3 x1.954
= 5.863

หมายเหตุ สมมติมีเอกสารทั้งหมด 27 เอกสาร

นัก / วิทยาศาสตร / สหรัฐ / ฯ / บอก / เตือน / มนุษย / โลก / อยาง / นา / 
เสียว / สันหลัง / วา / โลก / กําลัง / กาว / ไป / สู / อวสาน / แลว / ดี / แตวา 
/ กวา / ชีวิต / จะ / มลาย / สูญ / สิ้น / หมด / มัน / จะ / ยัง / อยู / อีก / นาน 
/ ถึง / 500 / ลาน / ป 



ความแมนยํา (Precision: P)
คือโอกาสของเว็บที่กรองไดตรงกับความตองการ 
Precision =    # correct classes found

# correct found

ความระลึก (Recall: R)
คือ เว็บที่กรองไดตรงกับความตองการ สวนดวยเว็บที่กรองไดถูกตอง

Recall = # correct classes found
# # classes foundclasses found

F-measure    =    (2 x  precision x recall )  
(precision + recall )      

การวัดประสิทธิภาพการวัดประสิทธิภาพ



แสดงเอกสารภายหลังตัดคําและได unique word ซึ่งจะแสดงในรูป
ของ“bag of words” (Vector Space Model)

Text Document RepresentationText Document Representation

กําหนดให:
w = (w1, w2,…,wk,…,wν)
ν = จํานวนคําทั้งหมดที่เปน unique word

ดังนั้นเวคเตอรของเอกสารอนาจารคือ di = (wi1, wi2,…, wik, …,wiν) เมื่อ 
wik เปน ความถี่ของคําที่ k-th ในเอกสาร di



ซึ่ง wdik แทน k- th คําที่อยูในเอกสาร di  และ N(wdik, di) แสดงถึงน้ําหนักของคํา

wdik ที่                                 ปรากฏอยูในเอกสาร di และ |di| เปนจํานวนของคํา

ทั้งหมดในชุดเอกสาร ดังนั้นพารามิเตอรของแตละกลุมเอกสารก็คือ

Text Classification Using Naive Text Classification Using Naive BayesBayes

 นาอีฟเบส (Naïve Bayes) รูจักกันดีในงานวิจัยดานการกระบวนการจัดกลุม โดย
ตัวแยกประเภทจะเรียกวา “นาอีฟ” (Naive) และเนื่องจากผลลัพธที่ไดจะเปนเกิด
จากการประมวลผลคาในเชิงสถิติบางครั้งจึงถูกเรียกวา “Probabilistic Classifier”

 โดย ν  คือจํานวนของคําที่เปน unique word ทั้งหมด 

 เมื่อเอกสาร di จะถูกกลุมดวยการจัดกลุมเอกสาร ของ cj ซึ่งสามารถแสดงไดดัง
สมการ ),(||

1

);|(|)|();|(
dw

cPdPcdP
iikdi

ik

Nd

k
jdiji w∏

=

= θθ



ผลการวิจัยผลการวิจัย

 สรางโมเดลการกรองจาก web sites 
จํานวน 200 web sites (Training set) 

 ทดสอบจาก 120 web sites (Test set)

 ขนาดเวคเตอรของคํา 6,189 คํา

หมายเหตุ: ทดสอบบนพื้นฐานของ 3-fold Cross Validation
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สรุปการวิจัยสรุปการวิจัย

 งานวิจัยนี้ประยุกตเรื่องของการจัดกลุมเอกสารโดยใช Probabilistic 
Classifier เปนเครื่องมือในการสรางตัวกรองเว็บอนาจารแบบอัตโนมัติ และ
เปนวิธีการกรองเว็บแบบ Content-based

 จากผลการทดลองพบวาจํานวนคําที่พบในเอกสารเปนปจจัยที่สําคัญใน
การสรางโมเดลสําหรับการกรองเว็บโดยอาศัยขอความ เพราะฉะนั้นหาก
เพิ่มขนาดของ “bag of words” ใหมีขนาดใหญขึ้นอาจหมายถึงความถูก
ตองในการทดลองที่เพิ่มมากขึ้นดวย

 กรณีที่เว็บไซตทั่วๆไปที่มีกลุมคําในเชิงอนาจาร บางครั้งก็ยากตอการ
ตรวจสอบ โดยเว็บไซตลักษณะนี้จะอยูในกลุมที่เรียกวา “Grey zone” แต
กรณีนี้อาจจะปญหาโดยการตรวจสอบและวิเคราะหจากความสัมพันธของ
คํา หรือความสัมพันธของประโยค ในหนาเว็บนั้นๆ 



END.


